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v’ Utilizado en asignaturas de Grado y Masteres en nuestra Universidad desde el curso| |* Utilizando el software Orange podemos trabajar de
2021/2022 hasta la actualidad [2-4]. manera practica quimiometria y ML en clase.
v’ Las encuestas realizadas de forma sucesiva al alumnado muestran una tendencia sostenida | | * Su uso mejora la comprension y el interés de estos

hacia un mayor interés por la quimiometria tras la realizacion de ejercicios practicos con| | temas, reduciendo la brecha inicial entre programacion
Orange. vy Quimica Analitica.
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